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บทคัดยอ 

 บทความนี้นำเสนอระบบประมวลผลภาพถายจากกลองตรวจการณบริเวณเสาไฟฟาแรงสูง เพื่อแจงไปยังเจาหนาที่ 

ที่เกี ่ยวของเมื่อตรวจพบวัตถุขนาดใหญที่อาจเปนอันตรายตอเสาไฟฟาแรงสูง โดยการใชปญญาประดิษฐในการตรวจสอบ   

ภาพระบบที่นำเสนอประกอบดวย สวนจัดการรูปภาพ สวนรูจำภาพ และสวนแจงเตือนเหตุการณ สวนจัดการรูปภาพจะเขาถึง

ภาพซึ่งถูกบันทึกดวยกลองตรวจการณซึ่งเปนสวนหนึ่งของระบบสังเกตการณเสาสงไฟฟาแรงสูงของการไฟฟาฝายผลิตแหง

ประเทศไทย โดยใช BeautifulSoup ในการคนหาการเชื่อมโยงและเขาถึงภาพ สวนรูจำภาพสรางจะใชโครงขายนิวรอนแบบ 

Faster R-CNN ดวยเทนเซอรโฟล (TensorFlow) ซึ่งเปนเฟรมเวิรคดานการเรียนรูดวยเครื่องจักรในการเรียนรูวัตถุที่ควรเฝา

ระวังไวลวงหนา เมื่อพบวัตถุที่อาจทำสรางความเสียหายใหกับเสาสงไฟฟาแรงสูง สวนแจงเตือนเหตุการณจะทำการแจงเตือน

ผานแอปพลิเคชันไลนไปยังเจาหนาที ่ที ่ดูแลระบบโครงขายเสาไฟฟาแรงสูงและบันทึกขอมูลที ่เกี ่ยวของเพื่อปรับปรุง

กระบวนการเฝาระวังตอไป 
 

คำสำคัญ : ระบบตรวจการณเสาไฟฟาแรงสูง, การรูจำภาพ 

 

Abstract 

 This paper proposes the image processing based smart surveillance system of high-voltage 

transmission towers. It will notify the relevant authorities when the large objects, which may damage the 

towers, are detected by using artificial intelligence inspection on the surveillance images. The proposed 

system comprises of image management, image recognition, and event notification system. The image 

management will access the images recorded by surveillance cameras, which are part of the observation 

system for the high-voltage transmission towers of the Electricity Generating Authority of Thailand by using 

BeautifulSoup to get link and access to image. The image recognition uses the Faster R-CNN on TensorFlow, 

a machine learning framework for recognize interested objects. When detecting the objects that may cause 
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damage to high voltage transmission towers, the event notification will notify to the staffs who supervise 

the high voltage electricity grid system via the Line application and it will record relevant information to 

further improvement of the surveillance processes. 

 
Keywords : High-voltage tower surveillance system, Image recognition 

 

1. บทนำ 

 การขยายตัวทางเศรษฐกิจจากแนวโนมการกระจายตัว

จากศูนยกลางเมืองใหญไปยังหัวเมืองรอง ทั้งภาคธุรกิจ 

อุสาหกรรม ตลอดจนที่อยูอาศัย ทำใหมีการใชไฟฟาเพ่ิม

สูงขึ้นและเกิดกระจายตัวมากขึ้น สายสงไฟฟาแรงสูงซึ่งถูก

ใชเปนโครงขายไฟฟาแรงสูงที่จะนำสงพลังงานไฟฟาไปยัง

พ้ืนที ่ต าง ๆ มากขึ ้นอยางตอเนื ่องตามพัฒนาการทาง

เศรษฐกิจ และจากสภาพแวดลอมที่มีการกระจายอยางออก

ของโครงขายไฟฟาแรงสูงซึ่งมีความกวางขวางและซับซอน 

ทำใหการบำรุงรักษาสายสงและเสาสงไฟฟาแรงสูงเปนไป

อยางยากลำบาก ซึ่งหากมีการจัดการไมดีพอ อาจทำใหการ

จายกระแสไฟฟาไปยังภาคสวนตาง ๆ เกิดการชะงัก สงผล

เสียอยางมากตอเศรษฐกิจโดยรวม การดูแลรักษา และการ

เฝาติดตามเตือนภัยตอระบบสงไฟฟาแรงสูง โดยเฉพาะสวน

เสาส งไฟฟ าแรงส ูงจ ึ งม ีความสำค ัญต อความม ั ่ งคง

การพลังงานและเศรษฐกิจ เพื่อสรางความปลอดภัยและ

ความมั ่นคงทางพลังงานไฟฟา จึงมีการเชื ่อมโยงการสง

ไฟฟาแรงส ูงเข าดวยก ันและพัฒนาขึ ้นเป นระบบจาย

ไฟฟาแรงสูงแบบ smart grid [1] โดยโครงขายสามารถปรับ

กำลังสง ถายโอนพลังงานไฟฟาจากสวนหนึ่งไปยังสวนที่มี

ความตองการสูงในชวงเวลาและสถานการณตาง ๆ อยาง

อัตโนมัติ อยางไรก็ตาม เพ่ือใหการจายโครงขายไฟฟาแรงสูง

ขนาดใหญ สามารถ ทำงานได อย างม ีประส ิทธ ิภาพ 

จำเป นต องมีการเฝ าต ิดตาม ตรวจการณ และ ตัววัด

สัญญาณตาง ๆ ที่เกี ่ยวของกับ อุปกรณโครงขาย สายสง

ไฟฟา และเสาสงดวยการตรวจสอบระยะไกลแบบ real 

time [2] เพื ่อนำมาใชในการวิเคราะหประสิทธิภาพการ

ทำงานอุปกรณบน smart grid สำหรับประเมินปริมาณใช

พลังงาน ประเมินสถานการณที ่อาจเกิดขึ้นอยางฉับพลัน 

และความปลอดภัยของระบบ  

 ปจจุบันการตรวจสอบเสาไฟฟาแรงสูงและสายสง 

อาศัยการลาดตระเวนดวยเฮลิคอปเตอรและการสังเกต 

ข อบกพร องของว ิธ ีน ี ้ ค ือความปลอดภ ัย ในการบิน

เฮลิคอปเตอรที ่อาจไดร ับผลกระทบจากสภาพอากาศ 

คาใชจายสูง และปจจุบัน เริ ่มมีการวิจัยพัฒนาหุ นยนต

ตรวจสอบในหลายประเทศ อยางไรก็ตาม ระบบหุนยนตเอง

ก็มีความซับซอนและการใชพลังงานก็เปนเชนกัน ดังนั้น 

ในชวงหลายปที ่ผ านมา จึงมีการพัฒนาของเครือขาย

เซ็นเซอร [3] สำหรับตรวจสอบ อุปกรณอิเล็กทรอนิกสกำลัง 

การส งกระแสไฟฟ า การจ ัดเก ็บพล ังงาน ท ั ้ งร ูปการ

เทคโนโลยีส ื ่อสารดวยสายไฟแรงสูงโดยการมอดูเลต

สัญญาณขอมูลเขากับไฟฟาแรงสูง และรูปแบบเทคโนโลยี

การสื ่อสารแบบไรสาย [4] การประยุกตใชเทคนิคเหลานี้ 

เพื่อแกปญหาความปลอดภัยปญหาของเสาสงไฟฟาแรงสูง 

อยางไรก็ตาม เครือขายเซ็นเซอรดังกลาว เปนระบบที่สราง

ขึ้นเพื่อรายงานสถานการณปจจุบันที่เกิดขึ้น แตไมสามารถ

เฝาระวังเหตุที่อาจจะเกิดขึ้นอันจะสงผลเสียหายตอโครงขาย

ไฟฟาแรงสูงและเสาสงไฟฟาแรงสูง สำหรับระบบกลอง 

ตรวจการณ (Camera Surveillance System) คือการดึง

สัญญาณกลองท่ีติดตั้งตามจุดตาง ๆ  ที่มีความเสี่ยงดานความ

ปลอดภัยและความมั ่นคงของระบบงาน เพื ่อสงสัญญาณ

ภาพมายังศูนยเฝาระวังดานความปลอดภัยเพื่อการจัดการ

ในสถานการณฉุกเฉินในการสั ่งการไดอยางทันถวงที โดย

เชื ่อมตอสัญญาณระหวางอุปกรณต าง ๆ เชน การดึง

สัญญาณภาพจากกลองตรวจการณ อาจใชวิธีการดึงขอมูล

ไดหลายวิธี เชน ผานโครงขายไรสายโครงขายสัญญาณ

โทรศัพทเคลื่อนที่ 3G/4G/LTE รวมกับระบบ Internet ผาน

โครงขายเสนใยแกวนำแสง (Fiber Optic Network) ผาน

โครงขายสายสัญญาณขอมูลความเร็วสูงระบบ LAN/WAN 

หรือหลายอยางรวมกัน ทั้งนี้ขึ ้นอยูกับสภาพแวดลอมดาน

การสื ่อสารในแตละจุดสังเกตการณ งบประมาณ และ
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ประสิทธิภาพในการสื่อสารขอมูล เปนตน โดยระบบจะทำ

การบันทึกภาพเคลื่อนไหวดวยกลองวงจรปด ซึ่งเปนระบบ

สำหรับการใชเพื ่อการรักษาความปลอดภัย หรือใชเพ่ือ   

การสอดส อง ด ูแลเหต ุการณ หร ือสถานการณต างๆ            

ที่นอกเหนือจากการรักษาความปลอดภัย ภาพที่บันทึกไดจะ

ถูกนำไปวิเคราะหหรือใชในการตรวจสอบเมื่อเกิดเหตุการณ

ที่เปนอันตรายตอความมั่นคงปลอดภัยขึ้น แมกลองตรวจ

การณจะถูกผนวกเขาเปนสวนหนึ่งของเครือขายเซ็นเซอร 

แตก็ใชเปนเพียงการบันทึกเหตุการณเทานั้น ในขณะที่ 

ระบบตรวจการณอัจฉริยะ (Smart Surveillance System) 

ภาพที ่ไดจากกลองตรวจการณ   จะถูกนำมาวิเคราะห

ประเม ินผลในท ันท ีแบบ real time โดยเฉพาะความ

ปลอดภัยและความมั่นคงทางพลังงานไฟฟาซึ่งเปนบริการ

สาธารณูปโภคพื้นฐานตอการดำรงชีวิตของประชาชนและ

เปนสิ่งสำคัญตอการดำเนินการในภาคอุตสาหกรรม  
 บทความนี ้นำเสนอระบบประมวลผลภาพถายจาก

กลองตรวจการณบริเวณเสาไฟฟาแรงสูงแบบอัตโนมัติ ที่ได

จากการบันทึกดวยกลองตรวจการณ โดยจะทำการวิเคราะห

ภาพเสาไฟฟาแรงสูงและบริเวณโดยรอบ เพ่ือตรวจจับวัตถุที่

มีขนาดใหญอันอาจสรางความเสียหายใหกับเสาไฟฟาแรงสูง

และโครงขาย โดยระบบจะทำการจำแนกวตัถุตาง ๆ เหลานี้ 

เพ่ือเปนขอมูลสำหรับการแจงเหตุเตือนภัยไปยังผูที่เกี่ยวของ

ที่ไดลงทะเบียนไวในระบบ 

 

2.  ระบบตรวจสอบท่ีนำเสนอ 

 ระบบประมวลผลภาพถายจากกลองตรวจการณบรเิวณ

เสาไฟฟาแรงสูงแบบอัตโนมัติที่นำเสนอ ประกอบดวย สวน

เช่ือมโยงรูปภาพ สวนรูจำภาพ และสวนแจงเตือนเหตุการณ

ดังแสดงในรูปที่ 1  

 

รูปที ่1 โครงสรางระบบประมวลผลภาพถายจากกลอง 

ตรวจการณบริเวณเสาไฟฟาแรงสงู 
 

2.1  สวนจัดการรูปภาพ 

 งานวิจัยนี้ใชภาพถายจากกลองตรวจการของการไฟฟา

ฝายผลิตแหงประเทศไทย ซึ่งไดติดตั้งไวบนเสาสงในตำแหนง

สำคัญทั่วประเทศ ภาพเหลานี้จะถูกรวบรวมและแสดงผลไว

ในเว็ปไซตของการไฟฟาฝายผลิตแหงประเทศไทย แบงตาม

สถานที ่และเวลาที ่บันทึกภาพไว สวนเชื ่อมโยงรูปภาพ    

ของระบบที ่นำเสนอจะทำการเชื ่อมโยงเขากับเว็บไซต    

ของการไฟฟาเพื่อดึงภาพที่บันทึกในสถานที่ตาง ๆ ณ เวลา

ลาสุด ระบบที่จัดทำขึ้นจะทำการรองขอรูปภาพบนเว็บไซต

ของการไฟฟาฝ ายผลิตแหงประเทศไทยดวยการสร าง       

การเชื ่อมตอเพื ่อรองขอ URL ของรูปภาพจากเว็บไซต     

ของการไฟฟาฝายผลิตแหงประเทศไทย เปนการใชฟงกชัน 

selenium Webdriver.chrome() เพื ่อเปนตัวกลางที ่ชวย

ในการติดตอกับ Chrome Web Browser และทำการสราง

การเชื่อมตอกับเว็บไซตของการไฟฟาฯ โดยจะเริ่มจากการ

ล็อกอินเพื่อเขาไปยังเว็บไซตของการไฟฟาฯ ดวยการใส 

Username และ Password จากการระบุตำแหนงด วย 

XPath จาก  Element ของหน  า  Authentication ของ

เว็บไซตการไฟฟาฯ โดยผานกระบวนการยืนยันตัวตนเพ่ือ

สิทธิในการเขาถึง เมื่อทำการ Login เขาใชงานเว็บไซตแลว 

ทำการคนหา img_tags ของภาพจากกลองทุกตัวท่ีออนไลน
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อยูทั ้งหมดใน www.egat.siamcyber.info จากนั้นทำการ

วิเคราะหเอกสารเอชทีเอ็มแอลดวย BeautifulSoup ซึ่งเปน

แพ็กเกจของไพธอนเพื่อวิเคราะหเอกสาร page_source 

ของเว็บไซตของการไฟฟาฯ เพื ่อทำการคนหา img_tags 

และ ng-src ทั ้งหมดจากโฟลเดอรของเว ็บไซตของการ      

ไฟฟาฯ แลวจึงทำการดาวนโหลดรูปภาพจากเว็ปไซตของ

การไฟฟาฯ รูปที่ 2 แสดงขั้นตอนการเขาถึงภาพจากกลอง

ตรวจการณเสาไฟฟาแรงสูงจากเว็ปไซตการไฟฟาฯ  

 

 

รูปที ่2 สวนจัดการรูปภาพแสดงการเขาถึงภาพจากกลอง

ตรวจการณเสาไฟฟาแรงสูงจากเวป็ไซตการไฟฟาฯ 

 

 ภาพที ่บันทึกจากกลองตรวจการณเสาไฟฟาแรงสูง

จากเว็ปไซตการไฟฟาฯ เปนภาพสีขนาดภาพ 1293x972 

พิกเซล โดยตัวกลองจะถูกติดตั้งจากเสาไฟฟาแรงสูงตนหนึ่ง

และทำการถายจากเสาไฟฟาแรงสูงที ่อยู ติดกัน ดังแสดง    

ในรูปที่ 3  

 

 

 

 

 

ลาดพราว   สุวินทวงศ 

 

รูปที ่3 ภาพที่ไดจากกลองตรวจการณ 

 

 ภาพที่ไดจากผานกระบวนการเตรียมภาพซึ่งมีขั้นตอน

ดังรูปที ่ 4 ทั ้งนี ้ เนื ่องจากภาพที่บันทึกไดจากกลองตรวจ

การณจะครอบคลุมบริเวณกวางและขึ้นกับมุมรับภาพของ

กลอง โดยสวนของภาพเฉพาะบริเวณเสาไฟฟาแรงสูงและ

บริเวณโดยรอบ จะถูกกำหนดแตกตางกันและบันทึกเปน

พิกัดขอบเขตภาพในแตละกลองเฉพาะเมื ่อทำการติดตั้ง

ระบบในครั้งแรก พิกัดขอบเขตภาพนี้จะชวยใหระบบทำการ

ตัดภาพเฉพาะสวนของพื้นที่ภาพสำหรับใชในการวิเคราะห

เฉพาะบริเวณเสาไฟฟาแรงสูงและบริเวณโดยรอบเมื่อไดรับ

ภาพใหมจากกลองนั้น ๆ   

 

 

รูปที ่4 การเตรียมภาพสำหรับการเทรนระบบตรวจจับภาพ 

 รูปที ่ 5  แสดงภาพตัวอยางที ่ผานการตัดแลวจะเปน

สวนของภาพเฉพาะบริเวณเสาไฟฟาแรงสูงและบริเวณ

โดยรอบ ซึ่งจะถูกนำไปวิเคราะหเพ่ือตรวจจับวัตถุขนาดใหญ 

ไดแก รถเครน รถแบคโฮ และรถบรรทุก ซึ่งเปนยานพาหนะ

ขนาดใหญที ่เคลื ่อนที ่ได และอาจเปนอันตรายทำความ

เสียหายใหกับเสาสงไฟฟาแรงสูงและโครงขายในขั้นตอน

ตอไป  

 

  
กอน    หลัง 

รูปที ่5 ภาพกอนและหลังการตดัภาพ 

 

2.2  สวนรูจำภาพ 

 เมื ่อไดภาพตรวจการณเสาไฟฟาแรงสูงและบริเวณ

โดยรอบที่ตองการ ระบบจะทำการวิเคราะหภาพโดยทำการ

ตรวจจับภาพเสาสงไฟฟาแรงสูงและวัตถุขนาดใหญที่  

ปรากฏข้ึนในภาพ จากนั้นจะทำการจำแนกประเภทของวัตถุ

ขนาดใหญ ซึ ่งไดแก รถเครน รถแบคโฮ และรถบรรทุก      

ที่อาจเคลื่อนที่และทำความเสียหายตอเสาสงไฟฟาแรงสูง 

โดยใช  TensorFlow [5] ซ ึ ่ งเป นdeep learning library 

ของ google แบบ opensource สำหรับผู ใชงานสามารถ

พัฒนางานทางดานปญญาประดิษฐ ในการสรางโมเดล

สำหรับประมวลผลภาพซึ ่งเปนเครื ่องมือสำหรับสร าง 

machine learning เพื ่อใหคอมพิวเตอรมีความสามารถ    
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ในการเรียนรูดวยตนเอง เมื่อมีขอมูลเขาไป สามารถทำนาย

หรือตัดสินใจเองได โดยขั้นตอนในการสรางแบบจำลองจะ

เริ่มตั้งแตการเตรียมขอมูลสำหรับประมวผล การออกแบบ

และสรางแบบจำลอง การฝกและประเมินแบบจำลอง จนได

โมเดลสำหรับตรวจจับและระบุชนิดวัตถุขนาดใหญดวย 

Faster RCNN ดังรูปที่ 6 

 

 

 

 

รูปที ่6 การสรางโมเดลสำหรบัตรวจจับและระบุชนิดวัตถุ

ขนาดใหญดวย Faster RCNN 

 

 ในสวนรู จำภาพ บทความนี ้เลือกใช Faster-RCNN-

Inception-V2-COCO เปนโมเดลสำหรับใชในงานตรวจจับ

ว ัตถุ ซ ึ ่ งพ ัฒนาต อมาจาก R-CNN (Regions with CNN 

features) [6] ที่นำ CNN (Convolution Neural Network) 

มาใชในงานจับวัตถุบนภาพ (object detection) โดยเพิ่ม

ส วนการทำ Region proposals ท ี ่ทำหน าท ี ่ เสนอ ROI 

(region of interest) เปนกรอบสี่เหลี่ยมมุมฉากหลากขนาด 

หลายตำแหนงขึ้นมา ภาพอินพุตตนฉบับจะถูก crop ดวย 

ROI กอนจะถูกสงตอไปให CNN ทำการสกัดคุณลักษณะ 

(feature extraction) จนได feature vector เพื ่อทำการ

แบงประเภท (classification) ในงานรูจำวัตถุ (object) วา

อยูใน class ใดหรือไม อยางไรก็ตาม ขอเสียของ R-CNN คือ 

จำนวน ROI ท ี ่ม ีจำนวนมาก ทำให ส วน CNN feature 

extraction ของแตละ ROI ทำงานทับซอน (overlap) กัน 

เกิดการคำนวณจำนวนมากและไมมีประสิทธภิาพ 

 การรูจำโดยเทคนิค Faster RCNN ถูกนำเสนอโดย [7] 

ในป 2015 เพื่อแกปญหาการขางตน โดยประกอบไปดวย    

2 โมดูล คือส วน Deep fully Convolutional Network   

ซึ่งทำหนาที่คนหาบริเวณที่นาจะปรากฏวัตถุที่ตองการรูจำ 

และสวนตรวจจับแบบ Fast R-CNN detector ซึ่งรับขอมูล

บริเวณที่นาจะปรากฏวัตถุจากโมดูลแรกมาทำการวิเคราะห

ตอ โดยไดปรับปรุงสวน Region proposals ที ่ทำหนาที่

เลือก ROI (Region of interest) จากเดิมซึ่งใชวิธี Selective 

search [8] ซ ึ ่งใช เวลาประมวลผลมาก มาเปน Region 

proposal network (RPN) โ ด ย ก า ร แ บ  ง ส  ว น ภ า พ 

(segmentation) 

 

รูปที ่7 Faster R-CNN [7]  
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เพื ่อหา initial candidate regions แลวจึงนำมารวมกลุม

กันโดยวิธี greedy grouping โดยรวมบริเวณภาพ (region) 

ที ่คล ายกันเขาด วยก ันไปเรื ่อย ๆ จนได hierarchy of 

bounding boxes จ าก น ั ้ น จ ึ ง น ำ  feature ท ี ่ ไ ด  จ า ก 

Convolution Neural Network (CNN) เพื ่อกำหนด ROI 

วาวัตถุที่ตองการตรวจจับอยูสวนใดของภาพบาง การที่ PRN 

ใช feature ที่ไดจาก CNN ซึ่งเปนขั้นตอนปกติในการรูจำ

วัตถุในภาพอยูแลวจึงชวยลดเวลาในการหา ROI ขึ้นมากเมื่อ

เทียบกับระบบรูจำแบบ R-CNN และ Fast R-CNN ดังแสดง

ในรูปที่ 7 

 สำหรับระบบประมวลผลภาพถายจากกลองตรวจ

การณบริเวณเสาไฟฟาแรงสูงที่นำเสนอ จะกำหนดใหมีการ

ตรวจจับวัตถุจำนวน 4 คลาส ตามประเภทวัตถุที่ตองการ

สังเกตการณไดแก เสาสงไฟฟาแรงสูง (tower) รถเครน 

(crane) รถแบคโฮ (backhoe) และรถบรรทุก (truck) บน

ภาพที่ไดเตรียมไวแลว ดังที ่ไดกลาวในหัวขอ 2.1 ในการ

สรางโมเดลใชวิธีการ machine learning เพื่อใหจดจำภาพ

วัตถุจำเปนตองใชขอมูลภาพสำหรับฝกตัวแบบจำลอง โดย

ภาพวัตถเุสาสงไฟฟาแรงสูง จะใชภาพจากกลองตรวจการณ

ที่ติดตั้งไวบนเสาไฟฟาแรงสูงและบันทึกไวในชวงเวลาตาง ๆ 

กัน รวมจำนวน 570 รูป ในขณะที่ภาพวัตถุอื ่น ไดแก รถ

เครน รถแบคโฮ และรถบรรทุก ซ ึ ่งม ีร ูปราง ล ักษณะ

หลากหลาย แตกตางกันไปตามแตละประเภท เพื่อใหระบบ

สามารถจดจำ คนหาและแยกประเภทวัตถุไดหลากหลาย 

ดังนั้นจึงใชภาพที่สืบคนจากอินเทอรเน็ตอีกจำนวน 577 รูป 

สำหรับการฝกตัวแบบจำลอง  

 เมื่อไดภาพที่ใชสำหรับฝกตัวแบบจำลอง โดยแตละภาพ

จะม ีพ ื ้นหล ังและวัตถ ุอ ื ่นปะปนอย ู  ในภาพ ด ังน ั ้นจึง

จำเปนตองกำหนดบริเวณภาพเพื ่อเจาะจงวัตถุที่ตองการ   

จะใช ฝ กต ัวแบบจำลอง ในขั ้นตอนนี ้  จะใช โปรแกรม 

LabelImg ชวยในการกำหนดพ้ืนท่ีภาพซึ่งแสดงวัตถุและชื่อ

ประเภทวตัถุนั้น ๆ โดยผลที่ไดจากกระบวนการนี้จะไดพิกัด

ของกรอบภาพวัตถุเปนพิกัดมุมซายบน (Xmin,Ymin) และ 

พิกัดมุมขวาลาง (Xmax,Ymax) ขนาดรูปภาพ และขอความ

ระบุชนิดของสิ่งท่ีถูกตีกรอบ ไดแก crane, truck, backhoe 

และ tower แทนวัตถุ รถเครน รถบรรทุก รถแบคโฮ และ

เสาไฟฟาแรงสูง ตามลำดับ โดยขอมูลเหลานี้จะถูกบันทึกไว

ในรูปแบบไฟล xml เพื่อใชในการฝกแบบจำลองตรวจจับ

และระบุชนิดวัตถุ ดังแสดงในรูปที่ 8 

2.3  สวนแจงเตอืนเหตุการณ 

 เมื่อระบบจะทำการตรวจสอบภาพตรวจการณที่บันทึก

ไวลาสุด และเมื่อตรวจพบวัตถุขนาดใหญที ่อาจทำความ

เสียหายใหกับเสาไฟฟาแรงสูง ระบบจะทำการตรวจแยก

ประเภทวัตถจุากการรูจำวาเปน รถเครน (crane) รถแบคโฮ 

(backhoe) และรถบรรทุก (truck)  เพื่อทำการแจงเตือนไป

ยังผูที ่เกี่ยวของที่ไดลงทะเบียนไวกับระบบวามีวัตถุขนาด

ใหญเคลื่อนที่เขาใกลเสาไฟฟาแรงสูงและรายงานวาเปนวัตถุ

ประเภทใด การแจงเตือนจะทำผาน LINE ซึ่งเปนแอพพลิ  

เคชันแชทที่เปนที่นิยมและใชงานอยางกวางขวาง ปจจุบัน  

มีการนำ LINE มาใชในการทำงานมากขึ้น เชน การพูดคุย

กันในหนวยงาน รวมถึงการแจงเตือนตาง ๆ โดยในสวนของ 

API หรือสวนสำหรับนักพัฒนาไดมีการเปดสวนของ LINE 

Notify ขึ้นมาใหใชงาน เพื่อใหนักพัฒนาไดสงการแจงเตือน 

ขอความตาง ๆ ผาน LINE ไดงายข้ึน โดยสามารถสงขอความ

เพ่ือแจงเตือนไปยังกลุ ม หรือบุคคลก็ได การติดตอกับ

แอพพลิเคช่ันไลน จะใชโปรโตคอล HTTPS ในการติดตอโดย

อาศัย Token เปนรหัสผานเขาไปขอสงขอความเขาระบบ 

LINE นอกจากนี ้ ระบบจะเก็บผลการตรวจพบวัตถุขนาด

ใหญ การแจงเตือนเปนคาสถิติตาง ๆ ที่เกีย่วของ   เพื่อสรุป

เปนรายงานใหเจาหนาที่ท่ีเก่ียวของไดพิจารณาตอไป 

 

3.  ผลการทดลอง 

 ระบบเริ่มจากการสรางโมเดล Faster R-CNN เพื่อให

จดจำวิเคราะหภาพเสาสงไฟฟาแรงสูงและการจำแนกวัตถุ

ได รถเครน รถแบคโฮ และรถบรรทุก โดยใชขอมูลภาพ

สำหรับฝกตัวแบบจำลอง โดยภาพเสาไฟฟาแรงสูงจะใชภาพ

จากกลองตรวจการณบริเวณเสาไฟฟาแรงสูงจำนวน 97 ตน  

ในชวงเวลาตาง ๆ กัน รวมจำนวน 570 รูป และใชภาพวตัถุ 

ไดแก รถเครน รถแบคโฮ และรถบรรทุกที่ไดใชภาพที่สืบคน

จากอินเทอรเน็ต (Google Image) ในการฝกตัวแบบจำลอง 

รวมจำนวน 577 รูป
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รูปที ่8 การกำหนดพื้นที่ภาพแสดงวัตถุและชื่อประเภทวัตถุ 

  

 ในขั ้นตอนการใชงานระบบประมวลผลภาพถายจาก

กลองตรวจการณบริเวณเสาไฟฟาแรงสูงเปนระบบอัตโนมัติ 

ระบบจะทำการดาวนโหลดรูปภาพจากเว็บไซตของการ

ไฟฟาฯ ที ่ไดจากกลองทุกตัวที่ออนไลนอยู ณ เวลาลาสุด 

และใชโมเดล Faster R-CNN ในการตรวจจับวัตถุขนาดใหญ

ที่สามารถสรางความเสียหายใหแกโครงขายเสาไฟฟาแรงสูง

ของการไฟฟาฝายผลิตแหงประเทศไทย ไดแก รถแบคโฮล 

รถเครน และรถบรรทุก รูปที่ 9 แสดงผลการทำงานของ

ระบบ โดยรูปที ่ 9 (ก) เปนภาพเสาไฟฟาแรงสูงถนนบัว

นครินทร อำเภอบางพลี จังหวัดสมุทรปราการ มีการปรับ

พื้นที่มีเครื่องจักร และ สิ่งรุกล้ำแนวสายสง ระบบสามารถ

ตรวจจับทั้ง รถแบคโฮล รถเครน และรถบรรทุก รูปที่ 9(ข) 

เปนภาพเสาไฟฟาแรงสูงถนนสุวินทวงศ อำเภอบางพลี 

จังหวัดสมุทรปราการ มีการกอสรางบริเวณใกลเคียงกับเสา

สงไฟฟาแรงสูงและระบบสามารถตรวจพบรถเครน รูปที่ 9 

(ค) เปนภาพเสาไฟฟาแรงสูงบริเวณถนนลาดพราว โดย

ระบบสามารถตรวจพบระบบทุกขนาดใหญ สำหรับรูปที่ 10 

แสดงขอความการแจงเตือนผานแอปพลิเคชันไลนเพื ่อให

ผูเกี ่ยวของทราบเมื่อระบบสามารถตรวจจับรถขนาดใหญ

บริเวณใกลเสาไฟฟาแรงสูงซึ่งอาจเปนอันตรายตอระบบการ

จายไฟ โดยจะสงภาพที่ระบบเสาไฟฟาแรงสูงและรถขนาด

ใหญท่ีตรวจจับได 

 ในการประเมินความถูกตองของระบบ ไดทำการเก็บ

ขอมูลในระหวางวันที ่ 4 ถึงวันที่ 25 เดือนมิถุนายน พ.ศ.

2562 โดยการตรวจสอบจำนวนภาพที่มีวัตถุควรเฝาระวังท่ี

ถูกถายและเก็บไวในเครื่องแมขาย พบวามีจำนวนทั้งหมด 

58 ภาพ เปรียบเทียบกับจำนวนภาพที่ระบบการเฝาระวัง

อัจฉริยะแบบประมวลผลภาพสามารถตรวจจับพบวัตถุควร

เฝาระวังและสงแจงเตือนได จำนวน 43 ภาพ นั่นคือระบบ

การเฝาระวังอัจฉริยะแบบประมวลผลภาพสามารถแจงเตือน

เพื ่อเฝาระวังอันตรายจากวัตถุควรเฝาระวังไดดวยความ

ถูกตองรอยละ 74.14 ของเหตุการณที่เกิดขึ้นจริง 

 

4. สรุปผล 

 บทความนี้นำเสนอระบบตรวจจับภาพวัตถุขนาดใหญ 

ที่มีแนวโนมจะทำอันตรายตอเสาไฟฟาแรงสูงจากภาพถาย 

ที ่ถายโดยกลองตรวจการณบริเวณเสาไฟฟาแรงสูงของ    
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การไฟฟาฝายผลิตแหงประเทศไทย เมื ่อระบบตรวจจับ     

พบวัตถุขนาดใหญ จะทำการระบุประเภทของวัตถุวาเปน 

รถแบคโฮล รถเครน และรถบรรทุก แลวจึงทำการแจงเตือน

ไปยังเจ าหนาที ่ท ี ่ด ูแลโครงข ายเสาไฟฟาแรงส ูงผ าน        

แอปพลิเคชันไลน ระบบที่นำเสนอมีสวนประมวลผลหลัก  ที่

จัดการดานการโหลดและรวบรวมภาพ การปรับปรุง    ภาพ

การตรวจจับและจดจำแยกวัตถุขนาดใหญ รวมทั้ง     ทำ

การบันทึกและวิเคราะหขอมูลตาง ๆ ที ่เกี ่ยวของเพื่อ

รวบรวมมารายงานและปรับปรุงกระบวนการเฝาระวังและ

ปญหาที่เกี่ยวของไดตอไป 

 
 (ก) เสาสงไฟฟาแรงสูงถนนบัวนครินทร 

 
 (ข) เสาสงไฟฟาแรงสูงถนนสุวินทวงศ 

 
 (ค) เสาสงไฟฟาแรงสูงถนนลาดพราว 

รูปที ่9 การตรวจจับเสาสงไฟฟาแรงสูง และวัตถุขนาดใหญ รถแบคโฮล รถเครน และ รถบรรทุก 
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รูปที ่10 การแจงเตือนผานแอปพลิเคชันไลน 
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